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Algorithme PLS1
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Algorithme PLS1 avec 
réduction de y
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Sélection du nombre de 
composantes PLS
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Le nombre H de composantes PLS est déterminé par validation croisée (leave-one-out 
ou K-folds) à partir du minimum de la courbe du PRESS (PRediction Error Sum of Squares)
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• Le nombre des expériences peut être inférieur à celui des variables explicatives x
• Les coefficients du modèle respectent les signes (et intensités) des corrélations des variables 

explicatives x avec la variable à expliquer y
� Le coefficient aj peut être interprété comme étant la contribution de xj à la construction de y

• Méthode multidimensionnelle descriptive
� Représentation des individus par des points dans l'espace orthonormé des composantes PLS
� Représentation des variables x et y en tant que vecteurs par leurs corrélations avec les 

composantes PLS  ( cercle de corrélations) 
• On peut calculer :

� Ry
2 : la part de variance de y expliquée par le modèle

� σσσσx
2 : variance explicative des x (i.e. du nuage de points dans l'espace des composantes PLS)

• Les calculs statistiques propres aux MC ne sont pas applicables à la régression PLS
� Pas de tests statistiques sur le modèle ou sur le LOF (équivalents du test de Fisher)
� Pas de tests statistiques sur les coefficients (équivalents du test de Student)
� Pas d'intervalle de confiance pour :

o les coefficients du modèle
o les valeurs prédites par le modèle

• Pas de possibilité de réaliser directement des plans d'expériences pour la PLS

Avantages

Limites

Avantages et limites
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Algorithme PLS bootsrap pour 
la sélection de variables
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Planification expérimentale 
adaptative pour régression PLS
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Planification expérimentale adaptative pour régression PLS
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ŷσ)1(

candidatŷ
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• Nouvelles expériences à réaliser
• BdD expérimentale
• Simulateur numérique
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